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Cel projektu

e Projekt dotyczy stworzenia programu do automatycznego rozpoznawania

jezyka na podstawie wprowadzonego tekstu.

e W tym celu wykorzystano gotowy model FastText, ktory potrafi
identyfikowac 176 jezykow.

e Drugi model, opracowany przez autorow projektu, zaprojektowany do
rozpoznawania pieciu jezykow: angielskiego, polskiego, hiszpanskiego,

francuskiego i niemieckiego.



Zastosowanie

e Ttumaczenia

e Analiza nastrojow

e Personalizacja tresci
e Edukacja

e Obstuga klienta



Interfejs graficzny

e Zaimplementowany za pomocg HTML, CSS i frameworka Flask

Uzytkownik moze wprowadzi¢ dowolny tekst

e Po wystaniu formularza metodg POST uzytkownik otrzymuje odpowiedz w
jakim jezyku jest wprowadzony tekst

e Mozliwosé przetgczania sie pomiedzy modelami FastText i autorskim



Language ldentifier

Enter text:

(J Use Fasttext model?

Identify Language

english



Trenowanie modelu

Trenowanie odbywa sie za pomocg funkgji fasttext.train_supervised()
Posiada wiele parametrow odpowiedzialnych za trenowanie

Parametry byty wielokrotnie modyfikowane, aby osiggnac¢ jak najlepsze
wyniki



Przyktadowe dane

__label__english "I don't know how I can get all of this done before the deadline!" wondered the off
__label__english "This cake tastes amazing!" exclaimed the chef.

__label__english "Has anyone seen my keys?" asked the desperate driver.

_ label__english "I've always dreamed of going to Paris!" said the young girl.

__label__french "Pourquoi dois-je me lever si tot?" se plaignit 1'étudiant.

__label__french "Je ne sais pas comment je vais tout terminer avant la date limite!" se demanda 1'emf
_ _label__french "Ce gateau a un golit incroyable!" s'exclama le chef.

__label__french "Quelqu'un a vu mes clés?" demanda le conducteur désespéré.

__label__french "J'ai toujours révé d'aller a Paris!" dit la jeune fille.

_ label__german "Warum muss ich so frih aufstehen?" beschwerte sich der Student.

_ label__german "Ich weif nicht, wie ich das alles vor der Deadline schaffen soll!" fragte sich die E
__label__german "Dieser Kuchen schmeckt fantastisch!" rief der Koch aus.

__label__german "Hat jemand meine Schliissel gesehen?" fragte der verzweifelte Fahrer.

_ _label__german "Ich habe immer davon getraumt, nach Paris zu reisen!" sagte das junge Madchen.
__label__spanish "éPor qué tengo que levantarme tan temprano?" se quejé el estudiante.
__label__spanish "No sé cémo voy a terminar todo esto antes de la fecha limite!"™ se pregunté la trabg
__label__spanish "iEste pastel sabe increible!" exclamé el chef.

__label__spanish "éAlguien ha visto mis llaves?" pregunté el conductor desesperado.




Parametry do trenowania

e input: sciezka do pliku z danymi treningowymi.
o label_prefix: prefiks dodawany przed etykietami klas w pliku z danymi.

e epoch: liczba epok treningowych. Niska wartos¢ prowadzi do niedouczenia modelu,
natomiast zbyt duza moze skutkowaé przeuczeniem, co oznacza, ze model bedzie zbyt
dopasowany do danych treningowych i stabo generalizowat na nowe dane, co moze
skutkowac niedoktadnymi wynikami w praktyce.

e Ir (learning rate): wspoétczynnik uczenia. Zbyt maty sprawia, ze proces uczenia
przebiega wolno, natomiast zbyt duzy moze pogorszy¢ zdolnos¢ modelu do
generalizacji, prowadzgc do stabszych wynikéw na danych testowych.



wordNgrams: dtugosé n-gramow uzywanych do reprezentacji stow. Krétkie n-gramy
moga obnizyd skutecznosc¢ detekgji jezyka, natomiast zbyt dtugie mogg zwiekszyé
wymiarowos¢ wektorow, co z kolei komplikuje proces trenowania i moze prowadzic¢ do
przeuczenia.

bucket: liczba kubetkdw wykorzystywanych do haszowania. Zbyt mata liczba zwigksza
ryzyko kolizji haszy (rézne stowa moga byc traktowane jako jedno), co obniza jakosé
modelu. Z kolei zbyt duza warto$¢ niepotrzebnie wydtuza czas treningu i zwieksza
zapotrzebowanie na pamiec.

dim: liczba wymiarow wektorowej reprezentacji stow (tu 720). Niewystarczajaca liczba
wymiarow ogranicza zdolno$¢ modelu do uchwycenia ztozonych informacji o stowach,
co obniza jakos$¢ klasyfikacji. Zbyt duza warto$é moze prowadzié¢ do przeuczenia i
problemow z generalizacjg na nowe dane.

thread: liczba watkdw wykorzystywanych do treningu.

ws (window size) okresla szerokosc okna kontekstowego, czyli liczbe stéw z
sgsiedztwa, ktore sg brane pod uwage podczas tworzenia reprezentacji danego stowa.

loss okresla funkcje straty uzywang podczas trenowania modelu..



Wyniki i podsumowanie

Testy wykazaty, ze precyzja modelu wynosi okoto 96%, co jest znakomitym wynikiem,
biorgc pod uwage niewielki rozmiar zbioru danych uzytego do trenowania modelu.

W niektdrych, szczegdlnych przypadkach model opracowany przez nasz zespot
przewyzszyt doktadnoscig gotowy model dostarczany przez FastText.

Biblioteka FastText to wszechstronne narzedzie, ktdre poza rozpoznawaniem jezyka

moze by¢ z powodzeniem wykorzystywane w wielu innych obszarach przetwarzania
jezyka naturalnego.



Dziekujemy!



